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Agenda

• „how to make a good chart?“ –  

Einige Hinweise zur Gestaltung von Visualisierungen 

• „how to make a manipulative chart?“ –  

Einige Hinweise zur kritischen Rezeption von Visualisierungen 

• Graphische Manipulationen 
• Statistische Manipulationen 

• Inhaltliche Manipulationen
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„how to make a good chart“



Wahl geeigneter Visualisierungsformate

• Visualisierungen sollten… 

• … zur interessierenden Fragestellung passen. 

• … die Daten in verständlicher Weise zusammenfassen. 

• … auf die grundsätzliche Struktur der Daten Rücksicht nehmen. 

• … keine manipulativen Elemente enthalten. 

• … weitgehend selbsterklärend und 

• … nicht hässlich sein. 

• Tipp zur Findung passender Visualisierungen: https://www.data-to-viz.com
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Passende Visualisierungen finden: Webtipp 
https://www.data-to-viz.com
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Wahl geeigneter Visualisierungsformate 
Vier Klassiker

• Line Chart 

• Scatterplot 

• Histogramm 

• Bubble Chart 

• Bei allen Visualisierungen ist es zentral… 

• … der Visualisierung einen Titel zu geben. 

• … die Achsen zu beschriften. 

• .. . zu prüfen, ob die (an den Achsen) angegebenen Einheiten nachvollziehbar und 

sinnvoll sind.

Jakob Kapeller6



Ein Klassiker (1): Die Liniengraphik

• Gut zum Beschreiben von Dynamiken (insbesondere Zeitreihen) 

• Grundsätzlich immer verwendbar, wenn die x-Achse die Daten adäquat ordnet (z.B. 

Verteilungsgraphiken).

Jakob Kapeller7



Good line charts

Jakob Kapeller8

An Economist’s Guide to Visualizing Data     213

Finally, what do AO, NC, WE, and SS mean in the ! gure? In this article, these Finally, what do AO, NC, WE, and SS mean in the ! gure? In this article, these 
terms are explained on the third and fourth pages, 15 pages before this ! gure is terms are explained on the third and fourth pages, 15 pages before this ! gure is 
presented. It seems unfair to ask a reader to search the paper to decode the meaning presented. It seems unfair to ask a reader to search the paper to decode the meaning 
of those labels. Instead, the text and the graphs can be integrated.of those labels. Instead, the text and the graphs can be integrated.

Figure 1B offers an alternative version of this ! gure. The darkest line now shows Figure 1B offers an alternative version of this ! gure. The darkest line now shows 
the data (in this case, the coef! cient estimate). The gridlines have been lightened, the data (in this case, the coef! cient estimate). The gridlines have been lightened, 
but leaving the 0 percent gridline slightly darker so it can provide a baseline for the but leaving the 0 percent gridline slightly darker so it can provide a baseline for the 
series that dip below zero. Because the charts are aligned vertically and horizontally, series that dip below zero. Because the charts are aligned vertically and horizontally, 
I eliminated two sets of labels to reduce clutter and to help highlight the central I eliminated two sets of labels to reduce clutter and to help highlight the central 
message. I eliminated the percent signs and identi! ed the unit in parentheses below message. I eliminated the percent signs and identi! ed the unit in parentheses below 
the title. This last edit is essentially a style choice—there is nothing inherently wrong the title. This last edit is essentially a style choice—there is nothing inherently wrong 
with using rotated text on the vertical axis, but it does require readers to turn the with using rotated text on the vertical axis, but it does require readers to turn the 
page sideways or tilt their heads (Robbins 2013a).page sideways or tilt their heads (Robbins 2013a).

The title is now above the graph—some publishers place titles below graphs even The title is now above the graph—some publishers place titles below graphs even 
though readers tend to start reading from the top left, move down along the left margin, though readers tend to start reading from the top left, move down along the left margin, 
and then move to the right. Repositioning the word “Caseload”and then move to the right. Repositioning the word “Caseload” into the title—used into the title—used 
four times in the original—leaves room to spell out the abbreviations. One could, of four times in the original—leaves room to spell out the abbreviations. One could, of 
course, argue about many of the choices illustrated here: Perhaps four sets of axis labels course, argue about many of the choices illustrated here: Perhaps four sets of axis labels 
are better than two, or dotted standard error lines would be preferable to solid ones. are better than two, or dotted standard error lines would be preferable to solid ones. 
But surely, a number of these changes are clear improvements on the original ! gure.But surely, a number of these changes are clear improvements on the original ! gure.

Figure 1B
A Revised Line Chart
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Gefahrenquellen beim Linechart 
Der „Spaghetti-Chart“

• Die Liniengraphik wird schnell unübersichtlich…

Jakob Kapeller9



Gefahrenquellen beim Linechart 
Resolving the Spaghetti Chart

• Die Liniengraphik wird schnell unübersichtlich…

Jakob Kapeller10
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Gefahrenquellen beim Linechart 
Skalierungseffekte (1): Bei großer Variation verschwinden kleine Unterschiede

Jakob Kapeller11
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Eine andere Variante, um die Verteilung des bestehenden Vermögens abzubilden, ist es, eine 

kumulative Verteilungsfunktion heranzuziehen. Diese zeigt, wie sich die erwarteten Werte 

(d.h. die anzutreffenden Vermögen) relativ zur Bevölkerung verhalten und ermöglicht 

Aussagen wie ÄdLe  RbeUeQ  20%  deU  VeUP|geQVYeUWeLOXQg  habeQ  eLQ  NeWWRYeUP|geQ  gU|�eU  

aOV   310.000   EXUR³   odeU   ÄMillionärInnen finden sich nur in den oberen 5% der 

VeUP|geQVYeUWeLOXQg³. Zur leichteren Interpretation sind in der nachstehenden Abbildung 

einige Orientierungshilfen eingetragen. 

 

 

Abbildung 2: Kumulative Verteilungsfunktion der österreichischen Privatvermögen auf Basis der HFCS-Daten 

 

Abschließend zeigt Abbildung 3 eine Lorenz-Kurve für Österreich auf Basis der HFCS-

Daten. Diese Kurve wird allgemein als Indikator für wirtschaftliche Ungleichheit 

herangezogen und dabei auch rechnerisch in Gestalt des Gini-Koeffizienten ausgedrückt. Der 

Gini-Koeffizient ergibt sich dabei aus dem Unterschied zwischen absoluter Gleichverteilung 

(in der Graphik durch die 45-Grad-Linie ausgedrückt) und der realen Verteilungssituation. 

Die Fläche zwischen den beiden Linien repräsentiert das durch den Gini-Koeffizient 

gemessene Ausmaß der Ungleichheit ± je größer der Wert, desto größer ist demnach auch die 

gemessene ökonomische Ungleichheit. 

  

• Fokus auf absolute Änderung prägt Darstellung 

• Kann erwünschte und unerwünschte Effekte gleichzeitig haben.



Gefahrenquellen beim Linechart 
Skalierungseffekte (1): Bei großer Variation verschwinden kleine Unterschiede

• Fokus auf absolute Änderung prägt Darstellung 

• Mögliches Komplement / Mögliche Alternative: Fokus auf relative Änderung 

• Beispiele: Reskalierung nach relativen Vermögensanteilen (links) und Logarithmus (rechts)

Jakob Kapeller12
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Abbildung 3: Lorenz-Kurve auf Basis der HFCS-Daten 

 
Die nachstehende Abbildung zeigt eine zur Lorenz-Kurve vergleichbare, allerdings etwas 

augenfälligere Darstellung derselben Vermögensverhältnisse anhand der HFCS-Daten. Hier 

wird das Vermögen bestimmter Segmente der Vermögensverteilung gemäß der sich aus dem 

HFCS ergebenden Anteile am Gesamtvermögen abgebildet. 

  



Gefahrenquellen beim Linechart 
Skalierungseffekte (2): Achsenskalierung beeinflusst optischen Effekt

• Beispiel: Wie dramatisch ist der Anstieg der Staatsausgaben? 

• Grundsätzliches Problem tritt auch in anderen Darstellungsformen auf.

Jakob Kapeller13
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Ein Klassiker (2): Der Scatterplot

• Gut zum Beschreiben von Zusammenhängen zwischen Variablen 

• Kombinierbar mit (unterschiedlichen Varianten von) Regressionslinien (+ error bars). 

• Einmal abstrakt (links), einmal mit Anwendung auf technologische Entwicklungsdynamik 

(„complexity“, rechts).

Jakob Kapeller14
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Figure 5: Technological capabilities and structural change. Data: Eurostat; Atlas of Economic
Complexity (2018) in its 12-2017 version; own calculations.

role of a corporate tax haven manifests itself in a massive technological upgrading (e.g. Regan

and Brazys (2018)), while the more asset-based strategies of the Netherlands and Malta are

associated with a tendency for deindustrialization (e.g. Visser et al (2016)).

As international competitiveness and technological capabilities are of prime importance for

assessing the future developmental trajectories within given political and institutional con-

straints (Hidalgo and Hausmann, 2009; Cristelli et al, 2015), it is important to note that we

cannot observe convergence in terms of technological capabilities in the current European frame-

work. Quite on the contrary, our results point to the possibility that some countries in Eastern

Europe will indeed manage to slowly catch-up to the core (like the Czech Republic, Hungary or

Slovakia), while others (like Bulgaria or the Baltic countries) are much more likely to join the

16

Gräbner, Claudius; Heimberger, Philipp; Kapeller, Jakob (2019): Wirtschaftliche  Polarisierung in Europa. https://www.fes.de/wirtschaftliche-polarisierung-in-europa

https://www.fes.de/wirtschaftliche-polarisierung-in-europa


Gefahrenquellen beim Scatterplot 
Der „Clutterplot“

• „Clutterplot“: Zuviele Datenpunkte und Beschriftungen – fehlende 

Übersichtlichkeit. 

Jakob Kapeller15
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The Clutterplot
The next chart (Figures 2A and 2B) comes from the The next chart (Figures 2A and 2B) comes from the JEP (Hanson 2012, p. 54).  (Hanson 2012, p. 54). 

The explanation in the original article is as follows (emphasis added):The explanation in the original article is as follows (emphasis added):

[The " gure] plots countries’ revealed comparative advantage in of" ce 
machines . . . averaged over 2006 to 2008, against the average years of school-
ing of the adult population in 2005 . . . China is above the regression line, 
indicating that its specialization in the sector is greater than one would 
expect given its level of education, but it is hardly an extreme outlier. Other 
middle-income countries—including Costa Rica, the Philippines, Malaysia, and 
Thailand—have larger positive residuals.

Congratulations if you already know the three-letter codes for the " ve countries Congratulations if you already know the three-letter codes for the " ve countries 
referenced in the text. Even if you do, try to " nd them in the haystack of labels and referenced in the text. Even if you do, try to " nd them in the haystack of labels and 
dots. The redesign offers an alternative that shows the data and reduces the clutterdots. The redesign offers an alternative that shows the data and reduces the clutter.  
I  eliminated all labels other than those for the " ve  countries under discussion, I  eliminated all labels other than those for the " ve  countries under discussion, 
which I spelled out, and I made the " ve data points darker, thus deemphasizing the which I spelled out, and I made the " ve data points darker, thus deemphasizing the 
other points but still showing the important information.other points but still showing the important information.

Figure 2A
A Clutterplot Example

Source: Hanson (2012).
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One potential objection to naming only some of the points is the concern that One potential objection to naming only some of the points is the concern that 
some readers may want to search through the ! gure for individual countries or some readers may want to search through the ! gure for individual countries or 
identify various outlier points. There will often be some tension between presenting identify various outlier points. There will often be some tension between presenting 
enough data to tell the story and presenting additional data that some readers enough data to tell the story and presenting additional data that some readers 
might want. But most journals and many individual researchers now have their own might want. But most journals and many individual researchers now have their own 
websites, so posting the complete actual data for interested readers can be relatively websites, so posting the complete actual data for interested readers can be relatively 
simple and inexpensive. If it is important to include the data within the paper itself, simple and inexpensive. If it is important to include the data within the paper itself, 
a supplemental table in the text or as an appendix could be a more straightforward a supplemental table in the text or as an appendix could be a more straightforward 
method of presentation.method of presentation.

The Basic Column Chart
When it comes to bar and column charts, a ! rst rule is to start the chart at zero. When it comes to bar and column charts, a ! rst rule is to start the chart at zero. 

Otherwise, the differences between the columns are overemphasized. Figure  3A Otherwise, the differences between the columns are overemphasized. Figure  3A 
shows one such example of a column chart that does not start at zero. For example, shows one such example of a column chart that does not start at zero. For example, 
if you look at the second-shortest bar, with a value just above 500, it certainly does if you look at the second-shortest bar, with a value just above 500, it certainly does 
not appear at a glance that it is half the length of the longest bar. This ! gure had not appear at a glance that it is half the length of the longest bar. This ! gure had 
different colors for each bar, which is not necessary but may be useful. The axis in different colors for each bar, which is not necessary but may be useful. The axis in 
the redesigned version, shown in Figure 3B, starts at zero and, to make room for the the redesigned version, shown in Figure 3B, starts at zero and, to make room for the 
labels that are integrated with the chart, the ! gure is rotated horizontally. In this labels that are integrated with the chart, the ! gure is rotated horizontally. In this 
version, the second-shortest bar now appears at a glance to be about half the length version, the second-shortest bar now appears at a glance to be about half the length 
of the longest bar.of the longest bar.

Figure 2B
Revising the Clutterplot Example
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Schwabish, J. (2014). An Economist's Guide to Visualizing Data Journal of Economic Perspectives 28(1), 209 - 234. 



Ein Klassiker (3): Der Barchart (das Histogramm)

• Gut zum Beschreiben der allgemeinen Verteilung einer Variable 

• Große Freiheitsgrade in der Gestaltung: Unterschiedliche Gruppen, „raw“ vs. „stacked“, 

Säulen vs. Balken etc.

Jakob Kapeller16

Gräbner, Claudius; Heimberger, Philipp; Kapeller, Jakob (2019): Wirtschaftliche  Polarisierung in Europa. https://www.fes.de/wirtschaftliche-polarisierung-in-europa
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Ein Klassiker (3): Der Barchart (das Histogramm)

• Beispiel: Politische Orientierung und Forschungsinteresse dt. ÖkonomInnen 

• Hier: Unterschiedliche Gruppen, „raw“ vs. „stacked“

Jakob Kapeller17
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Zwei Variablen für vier Gruppen
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Grimm Christian, Kapeller Jakob and Stephan Pühringer: Paradigms and Policies: The state of economics in the german-speaking countries. ICAE Working Paper #77



Ein Klassiker (3): Der Barchart (das Histogramm) 
Tipp: Breite der „bins“ variieren…

• Beispiel: Mietpreise auf Airbnb

Jakob Kapeller18

https://www.data-to-viz.com/caveat/bin_size.html



Ein Klassiker (4): Der Bubbleplot

• Immer praktisch, wenn man auf die Heterogenität der 

Beobachtungsgegenstände eingehen möchte. 

• Kann auch mit anderen Darstellungsformen kombiniert werden… (meist: Scatterplot)

Jakob Kapeller19

BIP

Lebens = 
erwartung

Größe der Länder → Größe der Kreise



Ein Klassiker (4): Der Bubbleplot

• Sektorales Wachstum und technologische Komplexität  

• Größe der Sektoren als Bubbles – schafft Orientierung. Zusätzlich Farbcode.

Jakob Kapeller20
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Figure 4: The directedness of technological change in Greece and Germany. While export
expansions in Germany are positively correlates with product complexity, the inverse holds for
Greece. The size and color of the points represent the average share of the products in the
countries’ export basket in 2012-2014. The regression line stems from the WLS estimation
as described above. Dashed lines illustrate the estimation errors. Data: Atlas of Economic
Complexity (2018) in its 12-2017 version (see data appendix for details); own calculations.

consistent with Kaldorian e↵ects can be identified within the Eastern European countries, where

they are rather pronounced, as well as (with a weaker intensity) among all the remaining EU

countries. Thereby, large parts of the variety in the results for the Eastern European catch-up

economies seem to be moderated by its closeness to Europe’s industrial core (Stöllinger, 2016).

The patterns of technological change as depicted in Figure 5 also allow us to emphasize

four further observations. First, there is still considerable heterogeneity within the typically

proposed country-groups: core countries di↵er in their development mirroring the fact that

some of these countries struggle to hold on to their position, while others, mostly Germany,

have managed to expand their technological dominance (e.g. Storm and Naastepad (2015a)).

In fact, Germany is the only example of the core countries that finds itself above the value

predicted by a quadratic model fitted to the data. Second, the upper panel of Figure 5 shows

that we currently cannot find a single periphery country with a decidedly positive technological

development: of all periphery countries only Portugal manages to surpass the predicted value,

albeit this country starts from a very low level of complexity. Third, we find that most of

the Eastern catch-up countries are located above, while only two catch-up economies below

the predicted value. This indicates that the economic catch-up process of Eastern European

countries is not necessarily tied to a technological catch-up process, as evidenced most forcefully

by the outliers Bulgaria and Lithuania. Fourth, the heterogeneity among financialized countries

is particularly large, but can be explained by their di↵erent financialization strategies: Ireland’s

15

Gräbner et al. (2018): Structural Change in times of increasing openness. ICAE WP #76 



Tortendiagramm: Kein Klassiker im positivem Sinne 
„The pie-chart and its alternatives…“

• Allgemein: Tortendiagramme eher 

vermeiden. 

• Grund #1: Winkel sind für 

menschlichen Verstand schwer zu 

interpretieren. 

• Grund #2: Insbesondere bei 

komplexeren Sachverhalten (z.B. 

Vergleichen) sind Tortendiagramme 

unnötig kompliziert. 

• Daher: Alternativen!

Jakob Kapeller21

An Economist’s Guide to Visualizing Data     225

in this case and is a useful approach when labels are dif! cult to ! t in the vertical in this case and is a useful approach when labels are dif! cult to ! t in the vertical 
column chart layout (recall Figure 3; also see Schwabish 2013c). Also notice the column chart layout (recall Figure 3; also see Schwabish 2013c). Also notice the 
(subjective) decision to omit the y-axis; the usefulness of the y-axis is doubtful with (subjective) decision to omit the y-axis; the usefulness of the y-axis is doubtful with 
data labels placed on top of each column.data labels placed on top of each column.

Figure 9A
Two Pie Charts for Comparison
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Source: Social Security Administration (2009).

Figure 9B
Alternative to a Pie Chart: A Paired Column Chart
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Schwabish, J. (2014). An Economist's Guide to Visualizing Data Journal of Economic Perspectives 28(1), 209 - 234. 



Tortendiagramm: Kein Klassiker im positivem Sinne 
„The pie-chart and its alternatives…“

Jakob Kapeller22

226     Journal of Economic Perspectives

Alternatively, the Alternatively, the stacked bar chart in Figure 9C in Figure 9C shows the distribution of the shows the distribution of the 
various groups and that the groups sum to 100 percent, while also highlighting various groups and that the groups sum to 100 percent, while also highlighting 
differences from one year to the other. Finally, the differences from one year to the other. Finally, the slope chart in Figure 9D in Figure 9D also also 
shows the difference in each category from the " rst year to the last by pairing points shows the difference in each category from the " rst year to the last by pairing points 
on two vertical axes. Slope charts can be used for a variety of purposes including on two vertical axes. Slope charts can be used for a variety of purposes including 
showing correlations; for example, the relationship between a state’s obesity rate showing correlations; for example, the relationship between a state’s obesity rate 
and the share of people with at least a bachelor’s degree (Cairo 2013). In this and the share of people with at least a bachelor’s degree (Cairo 2013). In this 
example, the color contrast (or what appears as different shades of grey in the example, the color contrast (or what appears as different shades of grey in the 
black-and-white printed version) identi" es which categories increased over time black-and-white printed version) identi" es which categories increased over time 
(blue; darker) and those that declined (orange; lighter).(blue; darker) and those that declined (orange; lighter).

Figure 9C
Alternative to a Pie Chart: A Stacked Bar Chart
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Figure 9D
Alternative to a Pie Chart: The Slope Chart
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This approach results in what amounts to two sets of information: the labels This approach results in what amounts to two sets of information: the labels 
and the values for the slices (which readers might add up to arrive at 100 percent). and the values for the slices (which readers might add up to arrive at 100 percent). 
This defeats the very purpose of the chart, which is to provide a visual representa-This defeats the very purpose of the chart, which is to provide a visual representa-
tion of the data. It might be more effective just to present this information in the tion of the data. It might be more effective just to present this information in the 
form of a short table. A bar or column chart could be another effective alternative: form of a short table. A bar or column chart could be another effective alternative: 
Figure 8BFigure 8B takes the guesswork out of identifying the value of each group and gives takes the guesswork out of identifying the value of each group and gives 
a clear picture of the relationships between the various groups, both in absolute a clear picture of the relationships between the various groups, both in absolute 
amounts and in relative differences, as well as a ranking of the group from largest amounts and in relative differences, as well as a ranking of the group from largest 
to smallest. The bar or column chart representation is best suited for comparing to smallest. The bar or column chart representation is best suited for comparing 
different segments; however, it is less ef" cient at helping us make part-to-whole different segments; however, it is less ef" cient at helping us make part-to-whole 

Figure 8A 
A Pie Chart, Labeled
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Figure 8B
Pie Chart Alternative: A Bar or Column Chart

0%

10%

20%

30%

40%

50%

Group B
40%

Group C
25%

Group D
17%

Group A
10%

Group E
7%

Group F
1%

Total
100%

Percentage of Total Sales  

+ + + + = + 
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„how to make a manipulative chart“ 
Graphische Manipulation



Die Wahrnehmung der Ungleichheit

• Kritische Punkte: 

• Asymmetrische Behandlung  

der Achsen (siehe Spitze) – 

Effekt für Skalierung 

• Verwendung suggestiver 

Idealtypen ohne Achsen oder 

Orientierungspunkte (zB 

Median). 

• Graphische Übereinstimmung  

mit Idealtypen hängt ab von  

der Höhe der Balken.

Jakob Kapeller24

https://de.ecedon.uni-oldenburg.de/fyls/25189/download_file/



Grafische Manipulation: Beispiele

• Achsenvariationen: 

• Vertikale Achse mit möglichst hohem (bzw. niedrigem) Wert beginnen und mit möglichst 

niedrigem (bzw. hohem) Wert enden lassen. 	
• Horizontale Achse stauchen. 

• Auslassungen von Achsenabschnitten oder uneinheitliche Achsen.	
• Zeitliche Spielereien 

• Zeitreihen mit Aufwärtsbewegung (bzw. Abwärtsbewegung) aber ohne kausalen 

Zusammenhang auf der horizontalen und vertikalen Achse abbilden, um einen 

Kausalzusammenhang zu suggerieren.  

• Ähnlich verlaufende Zeitreihen als quasi-kausal nebeneinanderstellen. 

• Irreführende Symbole, räumliche Darstellungen

Jakob Kapeller25



Beispiel: Stauchung der vertikalen Achse

Jakob Kapeller26
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Quelle: AMECO, Total current expenditure: general government :- Excessive deficit procedure 

• Wie dramatisch ist der Anstieg der Staatsschulden?



Beispiel: Suggestives Kombinieren von Variablen

Jakob Kapeller27
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Quelle: AMECO, Total current expenditure: general government :- Excessive deficit procedure 

• Treiben die Staatsausgaben die Staatsschulden?
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Deutschland als „Mutterland der Ungleichheit“ 
Ein manipulativer Vergleich mit den USA

Jakob Kapeller28

Gini-Koeffizient, äquivalenzgewichtete verfügbare Haushaltseinkommen, 1992-2012 
Quelle: OECD.
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Deutschland als „Mutterland der Ungleichheit“ 
Ein (anderer) manipulativer Vergleich mit den USA

Jakob Kapeller29

Gini-Koeffizient, äquivalenzgewichtete verfügbare Haushaltseinkommen, 1992-2012 
Quelle: OECD.
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• Ist die Ungleichheit in Deutschland wirklich höher? 

• Man beachte die zweite Achse auf der rechten Seite!



Deutschland als „Mutterland der Ungleichheit“ 
Gleichmäßig skalierte Graphen zeigen folgendes Bild

Jakob Kapeller30

Gini-Koeffizient, äquivalenzgewichtete verfügbare Haushaltseinkommen, 1983-2010 
Quelle: OECD.
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• Absoluter Anstieg des Gini (Minimum zu Maximum) ungefähr gleich (+0.04). 

• Ausgangsniveau in D wesentlich niedriger → stärkerer relativer Anstieg.



Der Staat „beschneidet“ unser Einkommen?

Jakob Kapeller31

Nominale Brutto- und Nettolöhne, Reallöhne 
Quelle: http://www.handelsblattmachtschule.de/fileadmin/PDF/UE_Finanz-Allgemein_2011_final-online.pdf 

http://www.handelsblattmachtschule.de/fileadmin/PDF/UE_Finanz-Allgemein_2011_final-online.pdf
http://www.handelsblattmachtschule.de/fileadmin/PDF/UE_Finanz-Allgemein_2011_final-online.pdf


Was sagen eigentlich die Zahlen dazu? 
Passen Werte und Symbolik zusammen?

Jakob Kapeller32

Quelle: Eigene Berechnung auf Basis von Handelsblatt macht Schule (2011)
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„how to make a manipulative chart“ 
Statistische Manipulation



Statistische Manipulation

• „Statistische Manipulation“: Wahl einer statistischen Kennzahl und 

Ausdruckweise, die den zu Grunde liegenden Sachverhalt dramatisiert. 

• Statistische Manipulation als „pointierte Zuspitzung“ ≠ glatte Lüge 

• Beispiele: 

• Entwicklung einer Quote (die bereits in % angegeben wird) als prozentuale Veränderung 

zeigen (d.h. Erstellung eines Index, der im Basisjahr auf 100 normiert wird). 

• Für die Zukunft prognostizierte Entwicklungen mit in die Darstellung aufnehmen, wenn 

sie die Abbildung in gewünschter Weise dramatischer aussehen lassen. 

• Gewisse Blickwinkel auf die Daten betonen, andere vernachlässigen, z.B. Verhältnis von 

absoluten und relativen Unterschieden.

Jakob Kapeller34



Wie ließe sich der folgende Sachverhalt dramatisieren?

Jakob Kapeller35

Lohnquote

2005 60%

2015 54%

Die Lohnquote ist der Anteil der Lohneinkommen am gesamten 
Volkseinkommen.



„Die Lohnquote ist um 10% gefallen!“

Jakob Kapeller36

Lohnquote

2005 60%

2015 54%

Die Lohnquote ist der Anteil der Lohneinkommen am gesamten 
Volkseinkommen.



Wie könnte eine weniger dramatische Aussage lauten?

Jakob Kapeller37

Lohnquote

2005 60%

2015 54%

Die Lohnquote ist der Anteil der Lohneinkommen am gesamten 
Volkseinkommen.



Die Lohnquote ist um 6 Prozentpunkte gefallen.

Jakob Kapeller38

Lohnquote

2005 60%

2015 54%

Die Lohnquote ist der Anteil der Lohneinkommen am gesamten 
Volkseinkommen.



Globalisierung und Einkommensverteilung 
Relativer Einkommenszuwachs: „The Elephant Curve“

Jakob Kapeller39



Globalisierung und Einkommensverteilung 
Verteilung des absoluten Einkommenszuwachs: „The Giraffe Curve“

• Globale Einkommensverteilung zwischen 1988 und 2008. 

• Analyse der Verteilung des gesamten Wachstumskuchens: The Giraffe curve

Jakob Kapeller40
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„how to make a manipulative chart“ 
Inhaltliche Manipulation



Inhaltliche Manipulation

• Anfangs- und Endzeitpunkt „geschickt“ auswählen, vorangehende und 

nachfolgende Entwicklung verbergen 

• Statt der gesamten Zeitreihe nur die Werte einiger weniger ausgewählter Zeitpunkte 

zeigen, die einen besonders steilen Anstieg oder Rückgang suggerieren und dazwischen 

liegende, weniger „passende“ Entwicklungen verschleiern.  

• Nominale Werte statt reale Werte zeigen. 

• Internationalen Vergleich je nach „Bedarf“ anpassen 

• Irreführendes Nebeneinanderstellen von Abbildungen 

• Von zwei oder mehreren Größen, die miteinander zusammenhängen, nur eine 

darstellen.

Jakob Kapeller42



Beispiel: Weglassen zentraler Bezugsgrößen

Jakob Kapeller43

1990 1995 2000 2005 2010 2015 2020

500

1000

1500

2000

M
rd
.€

Staatsausgaben in Deutschland

Quelle: AMECO, Total current expenditure: general government :- Excessive deficit procedure 
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• Schulden werden typischerweise in Relation zum laufenden Einkommen 

gesetzt.



Beispiel: Suggestive Wahl des Beobachtungszeitraums

Jakob Kapeller44

Quelle: AMECO, Total current expenditure: general government :- Excessive deficit procedure 

• Treiben die Staatsausgaben die Staatsschulden?
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Beispiel: Suggestive Wahl des Beobachtungszeitraums

Jakob Kapeller45

Quelle: AMECO, Total current expenditure: general government :- Excessive deficit procedure 

• Das zweite deutsche Wirtschaftswunder:  

Staatsausgaben senken Staatsschulden!
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Beispiel: Weglassen zentraler Einflussgrößen

Jakob Kapeller46
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Quelle: AMECO, Total current expenditure: general government :- Excessive deficit procedure 

• Nominelle oder reale Staatsausgaben?
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Beispiel: Weglassen zentraler Einflussgrößen

• Gegenüberstellung mit Bevölkerungswachstum ist suggestiv 

• Sowohl Inflation als auch reales Wachstum werden ignoriert.

Jakob Kapeller47

https://de.ecedon.uni-oldenburg.de/fyls/46712/download_file/



Gesucht: Spitzenreiter der Staatsverschuldung

Jakob Kapeller48
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• Internationale Vergleiche und die Wahl „passender“ Vergleichskandidaten 

• Diese prägen nicht uU nicht nur Minima und Maxima, sondern gesamte Skalierung.



Gesucht: Spitzenreiter der Staatsverschuldung

Jakob Kapeller49
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Jakob Kapeller50

Warum ist die untere 
Abbildung manipulativ?



Die Welt kann ohne interplanetarische 
Wirtschaftsbeziehungen niemals „im Minus“ sein

Aus der Saldenmechanik wissen wir: 
Nettogeldvermögen des Privatsektors +  

Nettogeldvermögen des Staates +  

Nettogeldvermögen des Auslands = 0. 

Die Summe der Geldvermögen aller Wirtschaftseinheiten weltweit ist immer Null. 

Ergo: Den Staatsschulden stehen Privatvermögen gegenüber. Ohne Schuldaufbau kein 

Finanzvermögen. 

Praktischer Test: Alle zuordenbaren Schulden und Guthaben sortieren. 

Outcome: Lücke von 8% des globalen Finanzvermögens (ca. 5.800 Mil. €) 

Grund: Verstecktes Privatvermögen in Steueroasen - „Schulden“ dokumentiert, „Guthaben“ 

nicht. (Zucman (2014): Steueroasen. Frankfurt/Suhrkamp.)

Jakob Kapeller51



Wie hoch ist das mittlere Einkommen dieser fünf 
Personen? 

Jakob Kapeller52
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Wie hoch ist das mittlere Einkommen dieser fünf 
Personen? 

Jakob Kapeller53
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Wie hoch ist das „mittlere“ Einkommen dieser fünf 
Personen? 

Jakob Kapeller54
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13000 14000 15000 16000 17000 15000 15000

13000 14000 15000 16000 442000 15000 90000



Vermögen und Einkommen: Mittelwert oder Median?

Jakob Kapeller55
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Eine andere Variante, um die Verteilung des bestehenden Vermögens abzubilden, ist es, eine 

kumulative Verteilungsfunktion heranzuziehen. Diese zeigt, wie sich die erwarteten Werte 

(d.h. die anzutreffenden Vermögen) relativ zur Bevölkerung verhalten und ermöglicht 

Aussagen wie ÄdLe  RbeUeQ  20%  deU  VeUP|geQVYeUWeLOXQg  habeQ  eLQ  NeWWRYeUP|geQ  gU|�eU  

aOV   310.000   EXUR³   odeU   ÄMillionärInnen finden sich nur in den oberen 5% der 

VeUP|geQVYeUWeLOXQg³. Zur leichteren Interpretation sind in der nachstehenden Abbildung 

einige Orientierungshilfen eingetragen. 

 

 

Abbildung 2: Kumulative Verteilungsfunktion der österreichischen Privatvermögen auf Basis der HFCS-Daten 

 

Abschließend zeigt Abbildung 3 eine Lorenz-Kurve für Österreich auf Basis der HFCS-

Daten. Diese Kurve wird allgemein als Indikator für wirtschaftliche Ungleichheit 

herangezogen und dabei auch rechnerisch in Gestalt des Gini-Koeffizienten ausgedrückt. Der 

Gini-Koeffizient ergibt sich dabei aus dem Unterschied zwischen absoluter Gleichverteilung 

(in der Graphik durch die 45-Grad-Linie ausgedrückt) und der realen Verteilungssituation. 

Die Fläche zwischen den beiden Linien repräsentiert das durch den Gini-Koeffizient 

gemessene Ausmaß der Ungleichheit ± je größer der Wert, desto größer ist demnach auch die 

gemessene ökonomische Ungleichheit. 

  

Verteilungskurve für Vermögen in Österreich; Eckerstorfer et al. (2013) http://media.arbeiterkammer.at/PDF/MWuG_Ausgabe_122.pdf

http://media.arbeiterkammer.at/PDF/MWuG_Ausgabe_122.pdf
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“
Piketty (2014): Capital in the 21st century

    Refusing to deal with numbers rarely serves the 
interests of  the least well-off.“ 

Resümee
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Wiederholungsfragen zum 
Selbststudium



Wiederholungsfragen zum Selbststudium

• Welche allgemeinen Zielsetzungen und Anforderungen sind bei der Erstellung 

deskriptiver Statistiken zu beachten? 

• Welche fünf klassischen Formen der deskriptiven Statistik wurden in diesem 

Abschnitt diskutiert? Welche drei davon sind besonders wichtig? 

• Welche Gemeinsamkeit haben der „Spaghetti-Chart“ und der „Clutterplot“? 

• Welche Darstellungsform wählen Sie um (a) die Entwicklung einer Zeitreihe, (b) 

die Verteilung von Körpergrößen in einer Schulklasse und (c) den 

Zusammenhang zwischen Lernmotivation und schulischer Leistung 

abzubilden?
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Wiederholungsfragen zum Selbststudium

• Was ist mit dem „Stauchen von Achsen“ gemeint und was hat es mit 

graphischer Manipulation zu tun? 

• Was ist mit dem suggestiven Kombinieren von Variablen gemeint? Welche 

beiden Beispiele dazu haben wir betrachtet? 

• Wie sollten wir die Veränderung einer Wachstumsrate sprachlich beschreiben 

um nicht in potentielle Dramatisierung zu verfallen?
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Wiederholungsfragen zum Selbststudium

• Welche Bezugsgrößen sind bei der Betrachtung der Entwicklung der 

nominellen Staatsausgaben besonders relevant? 

• Was ist bei internationalen Vergleichen zu beachten? Inwiefern können diese 

manipulativ sein? 

• Warum macht es konzeptionell wenig Sinn von einer „Welt im Minus“ zu 

sprechen? 

• Warum kann es hilfreich sein Median und Mittelwert einer Kennzahl zu 

vergleichen?
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